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Sorular  Yanitlar @ Ayarlar

Infeksiyon Kontroliinde Yapay Zeka: Ne kadar
biliyoruz? Ne Bekliyoruz?

S T U B X
Sayin hocalanm, meslektaglanm;

Yapay zeka, her gegen giin, hayatin her alaminda daha ¢ok kullanihr hale geliyor.

Kagabilmek ne mimkiin? Ve dahasi; kagmak gerekli mi? insanli§ tehdit mi ediyor? Yoksa bize yardime: bir giig
mi?

Tibbi bilimlerde de yapay zekanin kullamim alanlaninin arttiini biliyoruz, duyuyoruz.

Peki ya infeksiyon kontrolii? Yapay zeka infeksiyon kontrolinde kullamilabilir mi? Kullamldi mi? Gelecekte neler
bizi bekliyor?

Tiirk Klinik Mikrobiyaloji ve Infeksiyon Hastaliklan Dernedi Antibiyotik Direncl Calisma Grubu'nun Klimik
2025'1eki oturumunda yapay zekay ele almak istedik. Ben de yapay zekanin infeksiyon kontrolindeki yerini
anlatmaya galigacagim.

Diigtindiim ki; hepimiz igin yeni olan bu alanda "sunum Sncesi® bilgi paylasimi yapabiliriz. Hem biraz da edlenip
dertlesiriz.

Bu amacgla; sizler igin hazirladiim ankete katiim saglarsaniz ¢ok sevinirim. Anketi cevaplama siiresi yaklagik 3
(iig) dakikadir. Katki ve katihmlanmz icin tesekkir ederim.

Ezgi Giilten




Yanitlar ve Beklentiler

Sizce yapay zeka infeksiyon kontroliinde fayda saglayabilir mi?
140 yanit
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INFECTION Sunum Plani
CO N T Ro L © Toplumda infeksiyon kontrolii

*  Erken tani yéntemleri

*  Varyant ve mutasyon tahmini
STERILIZATION g

PROTOCOLS *  Asl yanitinin dngérulmesi

Q Hastanede infeksiyon kontrolii
*  El hijyeni egitim ve gbzetimi
+  Kisisel koruyucu ekipmanlarin kullanimi

«  Saglk bakimu iligkili infeksiyonlarda risk tahmini

g Tani ve onleme sistemleri

+  Saglk bakimu iligkili infeksiyonlarin strveyansi
. Potansiyel antijen hedeflerinin belirlenmesi

*  Anti-biyofilm etkili molekullerin tespiti
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Infeksiyon Kontroliiniin Onemi

38.8M S80B

Kiresel YUk Ekonomik Etki
Dunya genelinde yilda 8.8 milyon 6lum Hastane enfeksiyonlar global
enfeksiyonlarla iligkilidir. ekonomiye yillik 80 milyar dolar yuk

getirmektedir.

35%

Onlenebilirlik

Hastane enfeksiyonlarinin %35'i kanita

dayali uygulamalarla énlenebilir.



Yapay Zeka (YZ) Nedir?

Makinelerin insan zekasini taklit ederek
6grenme, muhakeme ve problem ¢ézme
yetenegidir. Verilerden &é8renir, kaliplari tanir

ve tahminler yapar.

Yapay Zeka ve Saglikta Dijital Donusum

Saglik Sektortiindeki Roli

Gorunta analizi, veri yorumlama, risk tahmini

ve kisisellestirilmis tip uygulamalarinda

yayginlagiyor.

’

Donusim Alanlari

Teshis, tedavi ve bakimda umut vadediyor.
Hastalik ve hasta yénetiminde etkili kararlari

hizlandiriyor.



Hiz ve Verimlilik

Saniyeler icinde
milyon veri
noktasi analizi

Objektif
Degerlendirme

Insan yorgunlugu
ve dnyargisindan
arinmisg analiz

YZ'nin Infeksiyon Kontroliinde Sagladigi Avantajlar

Olceklenebilirlik

BUyuk hasta
populasyonlari
icin surekli
izleme

Ogrenme
Kapasitesi

Yeni verilere
gore kendi
kendini
geligtirme

Branda F. BMC Med Inform Decis Mak. 2024 Sep 12;24(1):252.



POSITION PAPER

Recommendations for Clinicians, Technologists,

and Healthcare Organizations on the Use of Generative
Arificial Intelligence in Medicine: A Position Statement
from the Society of General Internal Medicine
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ABSTRACT

Generative artificial intelligence (generative Al) is a new
technology with potentially broad applications across impor-
tant domains of healthcare, but serious guestions remain
about how to balance the promise of generative Al against
unintended consequences from adoption of these tools. In
this position statement, we provide recommendations on
behalf of the Society of General Internal Medicine on how
clinicians, technologists, and healthcare organizations can
approach the use of these tools. We focus on three major
domains of medical practice where clinicians and technology
experts believe generative Al will have substantial immedi-
ate and long-term impacts: clinical decision-making, health
systems optimization, and the patient-physician relationship
Additionally, we highlight our most important generative
Al ethics and equity considerations for these stakcholders
For clinicians, we recommend approaching generative Al
similarly to other important biomedical advancements, criti-
cally appraising its evidence and utility and incorporating
it thoughtfully into practice. For technologists developing
generative Al for healthcare applications, we recommend
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a major frameshift in thinking away from the expectat
that clinicians will “supervise” generative AL Rather, th
organizations and individuals should hold themselves a
their technologies to the same set of high standards expect
of the clinical workforce and strive to design high-perfor
ing, well-studied tools that improve care and foster the the
peutic relationship, not simply those that improve efficie
or market share. We further recommend deep and ongoi
partnerships with clinicians and patients as necessary ¢4
laborators in this work. And for healthcare organizatio
we recommend pursuing & combination of both increm
tal and transformative change with generative Al directi
resources toward both endeavors, and avoiding the urge
rapidly displace the human clinical workforce with gene
tive Al. We affirm that the practice of medicine remain
fundamentally human endeavor which should be enhanc
by technology, not displaced by it

KEY WORDS: clinical practice; artticial intelligence; health
technology
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Saglik Profesyonellerine Oneriler

Bilimsel Kanitlar

YZ saglik bakimi iligkili
infeksiyonlari 6ngérmede
basarihdir.

Temel Zorluklar

Klinik Etkinlik

YZ algoritmalari, erken tani
sistemlerinde %90 Uzerinde
dogruluk oranlarina ulasmistir.

Veri standardizasyonu, etik sorunlar ve klinik is akigina entegrasyon en

dnemli engeller olarak belirtiimektedir.

Crowe B, et al. J Gen Intern Med. 2025 Feb;40(3):694-702.
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* YZ ve makine 68reniminin infeksiyon hastaliklariyla mticadelede ve antimikrobiyal direncle savasta farkli veri
kaynaklarini birlegtirerek erken uyari sistemleri gelistirdigi gésterilmigtir.

* loT cihazlar ve blokzincir teknolojisi hasta takibi ve veri glvenligini arttimaktadir.

» Guncel kisithhklar arasinda klinik dogrulama eksikligi ve algoritmalarin yorumlanabilirligi yer almaktadir.

Branda F. BMC Med Inform Decis Mak. 2024 Sep 12;24(1):252.



Infeksiyon Kontroliinde Makine Ogrenimi

Saglik hizmetlerinde goriilen baslica istenmeyen olaylar sunlardir: Saglik bakimi iliskili infeksiyonlar, advers ilag olaylari,
venoz tromboembolizm, cerrahi komplikasyonlar, basi yaralar, diismeler, klinik durumun kottlesmesi ve tani hatalari.

Guncel Bulgular Zorluklar Gelecek Perspektifi
Makine 6grenimi infeksiyonlarin « Veri kalitesi sorunlari Disiplinler arasi is birligi ile mevcut
izlenmesi ve tespitinde, risk . Model yorumlanabilirligi engellerin asilmasi ve kisisellestirilmis

éngdrustunde ve antimikrobiyal tibbin gelistiriimesinde makine

. . y Etik hUSUS|ar o W . . . .o .o . . .
kullanimin optimizasyonunda umut dgreniminin rolt, daha guvenli ve verimli

« Klinik is akiglarina entegrasyon

verici sonuglar géstermektedir. saglik ortamlarina geciste énemli bir

dénusum yaratabilir.

Hanna JJ, Medford RJ. Curr Opin Infect Dis. 2024 Aug 1;37(4):290-295.
Bates DW, et al. NPJ Digit Med. 2021 Mar 19;4(1):54.



Saglik Bakimi Iliskili Infeksiyonlarda YZ
YZ Cozumleri: Bir derleme

YZ Modeli Performansi

YZ modellerinin %90'in Gzerinde AUROC degerleriyle infeksiyonlar 6ngorebildigi

gosterilmigtir.

infeksiyon Tirleri

Caligmalarin %5Ti cerrahi alan infeksiyonlarina, %9'u Uriner sistem infeksiyonlarina, %9'u

pndédmonilere ve %26'si diger iinfeksiyonlara odaklanmistir.

Klinik Etki

YZ destekli bir sistemle hastane infeksiyon orani %1.3Tden %0.38'e dismus, manuel is

yukl %85 oraninda azalmistir.

Engeller

Yuksek maliyet, teknolojik kisitlar ve saglik calisanlarinin diren¢ géstermesi baslica

uygulamaya konulma zorluklari olarak belirtiimistir.

Radaelli D, et al. Healthcare (Basel). 2024 Oct 6;12(19):1996.




Toplumda ve Hastanede Infeksiyon
Kontroll: Kavramsal Cerceve

Toplum Kaynakli Enfeksiyonlar Hastane Kaynakli infeksiyonlar

Hastaneye yatistan 48 saat sonra veya
Hastaneye yatistan dnceki 48 saat taburculuktan sonraki 10 gun icinde
iginde veya toplumdaki gunltk yagam gelisen infeksiyonlardir.

sirasinda olusan enfeksiyonlardir.

 Hastanede yatan hastalarin %7/-

* En yaygin: solunum yolu enfeksiyonlari 10'unda géralir

C Vil miller el (el gensined) En maliyetli: santral kateter iligkili kan

« dolasimi infeksiyonlari

Yuksek Risk Gruplari
Ozel dikkat gerektiren hasta populasyonlari.

« Immun sistemi baskilanmig hastalar
* Yasllar ve yenidoganlar

+  Coklu invaziv girigsim uygulananlar




Toplumda Infeksiyon Kontroliinde YZ:
Kontrolinde YZ: Genel Bakis
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\
' Q Surveyans
Sosyal medya, saglik kayitlari ve mobil verilerle salgin izleme
Tahmin
|
\\\ 'l Mevsimsel egilimleri analiz ederek infeksiyon riski yuksek boélgeleri
} belirleme

Erken Uyari
PAN

Sira digl vaka artiglarinda otomatik bildirim sistemleri
< Muidahale
2

Kaynak tahsisi ve halk sagligi dnlemlerini optimize etme



YZ ile COVID-19 Erken Tani

Soltan AAS, et al. Lancet Digit Health. 2022 Apr;4(4):e266-e278.
Soltan AAS, et al. Lancet Digit Health. 2021 Feb;3(2):e78-e87.

CURIAL-Lab

Vital bulgular ve temel biyokimya testlerine dayali model

N = = 2 S CURIAL-Rapide
8 o Sadece tam kan sayimi ve vital bulgularla hizli tahmin
.C - - ! o 9 o - pu—
Covid-19 Early Detection : )
T st | ST T T - .
o | PR E T Dogrulama
‘ AN EY 1 - (S
l IR ! 4 ' - ingiltere’de dért farkli hastanede retrospektif ve prospektif test
4 1 i !
= e | L il
SR 1. == e (| R . Sonuclar
/ J 'f__; . i - » ; -,-//-\/ i Gercek zamanli uygulama ile ortalama 45 dakikada sonug
2= . 'S —= & g
T Y : e . iy .
- _ > P—— Soltan ve arkadaslarinin 2022 ¢alismasinda, CURIAL-Rapide modelinin duyarlhgi
L~ %83.5, 6zgullugu %63.6, negatif prediktif degeri %98.6 olarak bulunmustur. Bu
- \ = U yaklasim, RT-PCR testinden yaklasik 7 saat 6nce sonuc¢ vererek enfeksiyon
\ »

< 4 triyajini hizlandirmistir.



Gorintld Analizinde Derin Ogrenme

CNN Tabanli Modeller

Alsharif ve ekibi (2020) calismalarinda; AlexNet, VGG, ResNet, DenseNet ve MobileNetV?2
gibi derin 68renme mimarilerinin COVID-19 tanisindaki basarisini incelemistir.

GAN Teknolojisi

Generative Adversarial Network destekli modeller, sinirli veri ortamlarinda sentetik
goéruntuler olusturarak tani dogrulugunu artirmigtir.

En lyi Performans

ResNet-18 ve MobileNetV2, COVID-19-CT ve Mosmed veri setlerinde sirasiyla 0.89 ve
0.84 AUROC degerleriyle en iyi sonuglar vermistir.

Klinik Uygulama

Bu yaklasimlar, insan seviyesine yakin dogrulukta siniflandirma yaparak COVID-19'un
erken tanisini ve yayiliminin kontrolint desteklemistir.

Alsharif MH, et al. Eur Rev Med Pharmacol Sci. 2020 Nov;24(21):11455-11460.



SARS-CoV-2 Varyant Tespitinde Yapay Zeka

Haplotip Temelli Yapay Zeka (HAI)

10 milyondan fazla genom dizisi ile egitilmis model

Polimutant Analizi

Coklu aminoasit degisikliklerinin desenlerini tespit eden sistem

Rekombinant Varyant Tanimlama

7 karigim varyanti (MVs) basariyla tespit edildi

Yeni Mutasyon Tespiti

16 yeni mutasyon belirlendi, 8'i artan yayginlk gosterdi

Zhao ve arkadaslarinin (2023) galismasinda gelistirilen HAl modeli, SARS-CoV-2'nin yeni varyantlarini %93 dogrulukla tanimlayabilmistir.
Zhao LP, et al. JAMA Netw Open. 2023 Feb 1;6(2):e230191.



Grip Asl Yanitinin Molekduler Alt Tiplemesi

Coklu Omik Veriler

Transkriptomik, proteomik, glikomik ve
metabolomik veriler entegre edildi

Biyobelirtecler

Kynurenic acid, pyroglutamic acid gibi
6zgun metabolitler belirlendi

R
od

SNF Algoritmasi

Similarity Network Fusion ile veriler

buttnlegtirildi

5 Molekuler Alt Tip

Farkli bagisiklik profilleri tanimlandi

Antikor Yaniti

Alt tipler arasinda anlamli IgA ve HAI titre

farklan gézlendi

Bayrak ve ekibinin 2024 calismasi, agl yanitinin énceden var olan bagisiklik durumuyla guclu iligkisini géstermistir.

Sevim Bayrak C, et al. Clin Immunol. 2024 Sep;266:110333.



El Hijyeni: Neden Kritik?

380% 48%

Onlenebilir Uyum Oranl

Hastane enfeksiyonlarinin bayuk cogunlugu  Saglik calisanlarinin ortalama el hijyeni uyum yutzdesi
el hijyeniyle énlenebilir

3.8M 5

Global Etki Kritik Endikasyon

Dunyada vyillik el hijyeni eksikligine bagli 61im DSO tarafindan belirlenen
el hijyeni igin endikasyon sayisi



El Hijyeni Izleminde Geleneksel Yontemler

Direkt Gozlem 4‘ 93]

Egitimli gbzlemcilerin saglik ¢alisanlarini izleyerek not almasi.
Hawthorne etkisi nedeniyle davranis degisikligi olabilir.

Bireysel performans degerlendirmesi yapilamaz.

®
Uriin Tuketimi 4[(1}

El dezenfektani kullanim miktarinin élctlmesi.

}7

Manuel Kayit

Kagit formlarla uyum takibi.

Veri toplama ve analizde gecikmeler yasanir.

Oz Bildirim
Saglik ¢alisanlarinin kendi uyumlarini rapor etmesi.

Cogunlukla oldugundan yuksek bildirilir.



El Hijyeninde YZ Tabanli Otomasyonlar

Elektronik izleme Sensorleri

Girigs-cikiglari algilayan kiziltesi sensérler

Akilli Rozet Sistemleri

Calisanlarin el hareketlerini analiz eden giyilebilir teknoloji

Goriinti isleme Sistemleri

El hareketlerini tantyan kamera temelli ¢céztmler

Gercek Zamanli Takip Panelleri

Uyum oranlarini anlk goésteren interaktif ekranlar



Turkiye'de El Hijyeni Takip Sistemleri,
Bir Ornek

Proje Adi Giresun Devlet Hastanesi Akilli El
Hijyeni Sistemi

Baglangi¢ Tarihi Mart 2022

Kapsam 4 yogun bakim unitesi, 120 yatak, 86
saglk personeli

Teknoloji RFID kartl sensér, dezenfektan élcum
sensorleri, YZ algoritmasi

Baglangic Uyum Orani %43
6. Ay Uyum Orani % /8

SBii Oranindaki Diigiis %32




YZ Destekli El Hijyen Takip Sisteminin Calisma Prensibi

Oda Giris/Cikis Tespiti

Kapi esiklerindeki sensérler ve RFID tanimlama ile personel hareketleri izlenir.

Dezenfektan Kullanimi Olciimii

Akilli dispanserler kullanim hacmini ve slresini kaydeder.
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Algoritma Analizi

YZ, firsatlari ve gerceklesen hijyen eylemlerini eglestirir.

Raporlama ve Geri Bildirim

Anlik uyarilar ve performans raporlari olusturulur.

§
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El Hijyeni ve Davranissal
Nudge Stratejileri

Bilissel Engeller

Zaman kisitlari ve biligsel dnyargilar uyum oranlarini %40 kadar dusurebilir.

0@ Dirtme Teorisi

Thaler ve Sunstein'in gelistirdigi ydntem, gorsel ve isitsel ipuclariyla davranis

degisikligi saglar.

Y YZ Entegrasyonu

Akillr dispenserlar ve giyilebilir cihazlar kritik anlarda gercek zamanl geri bildirim

saglar.

@ Oyunlastirma

Durtme teorisinin oyunlastirma stratejileriyle birlesimi pozitif aligkanliklari pekistirir.

Bhattacharjee ve ekibinin 2025 ¢alismasina goére, YZ tabanl durtme
stratejileri el hijyeni uyumunu %30'a kadar artirabilmektedir.
Bhattacharjee S, et al. Front Public Health. 2025 Jan 23;12:1522045.




YZ'nin Infeksiyon Kontroli Egitiminde Kullanimi

90% 75%

Pratik Beceri Gelisimi Bilgi Kalicthgi

Sanal gercgeklik egitim modullerinde simule edilmis hastalarla galisma Geleneksel egitime kiyasla artan bilgi kalicigi orani

300+ 58%

Senaryo Cesitliligi Maliyet Tasarrufu

YZ tarafindan olusturulan farkli enfeksiyon senaryosu sayisi Fiziksel egitimlere kiyasla saglanan maliyet avantaj yuzdesi

Bhattacharjee S, et al. Front Public Health. 2025 Jan 23;12:1522045.



Temi Medic: Video Yayinlari Yapan El Hijyeni Robotu Uygulamasi

75 =
50+

25+

0 T T I
Faz 1 (Gozlem) Faz 2 (Sensor) Faz 3 (Robot)

Hasta El Hijyeni Uyumu (%) B AHR Kullanimi (100 hasta ba...

« Wong ve ark. (2024) calismasininn Faz 3 agsamasinda, el hijyeniyle ilgili video yayinlari yapmanin yani sira
yikama sirasindaki her hareket ve adimi gercek zamanli olarak analiz edip puanlayan robot kullanilmistir.
 Hong Kong'daki Kemoterapi Gundlz Merkezi'nde robotun tanitiimasi hastalarin el hijyeni uyumunu %0.5ten

%5.0'a yukseltmis ve alkol bazl el antiseptigi kullanimini anlamli oranda artirmistir.
Wong SC, et al. Antimicrob Resist Infect Control. 2024 Dec 21;13(1):154.



Soapy Clean Machine-Ayna Destekli Uygulama

1 Akilli Mikroistasyon 2 Performans Degerlendirmesi
Tamamen otomatik, kisisellestirilebilir ve temassiz ¢alisan YZ Her kullanicinin sosyal ve antiseptik el yikama performansini
destekli el yikama istasyonu. ayrintili olarak analiz eder.

3 Yasal Uyumluluk 4 Adim Adim izleme
Italya yasalarinca kullanimi onaylanmig bir sistem Sabun kullanimi, yikama ve durulama asamalarini ayri ayri

degerlendirip basari yuzdesi hesaplar.

« Simioli ve ekibinin ¢galismasinda, Soapy sisteminin Yenidogan Yogun Bakim, Pediatrik Kardiyoloji ve Yetiskin
Gogus Hastaliklart Yogun Bakim birimlerinde basariyla test edildigi bildirilmistir.
Simioli F, et al. Front Public Health. 2024 Oct 16;12:1442188.



El Hijyeni Analiz Teknolojileri

 Yapay zeka destekli gorintu isleme teknolojileri, el hijyeni uyumunu izlemek icin giderek daha
yaygin kullanilmaktadir.

 Bu sistemler, mahremiyeti koruyan derinlik sensoérleri ve akilli kameralar kullanarak saglik

personelinin el hareketlerini analiz eder ve uygun teknikle el hijyeni yapilip yapilmadigini
degerlendirir.



Calisma

Singh ve ark. (2020)

Algortima Performansi

insan Gozlemleri

Avantajlar

Derinlik Sensorla El Hijyeni Takibi

Yontem

DenseNet temelli
algoritma ile dispenser

kullanimi tespiti

Derinlik sensérleriyle
toplanan 111.080 gdruntu

Uzerinde egitim
Ug bagimsiz

degerlendirici

Mahremiyeti koruyan

yap, surekli gézlem

Sonuglar

insan gézlemleriyle
%96.8 uyum (Cohen's
kappa = 0.85)

Duyarlilik %92.1, 6zgtlluk
%98.3

Degerlendiriciler arasi
uyum %95.4 (Fleiss's
kappa = 0.87)

insan gézlemine kiyasla
yUksek dogruluk ve
objektiflik

Figure 2. Pasitive and negative axamples of depth sensor data. Examples of hand twgiene dispenser use Geft) and nonuse {right) in image dataset. Yellow arrows

ndicate the location of hand hygiene dispensers in the images

Singh A, et al. ] Am Med Inform Assoc. 2020 Aug 1;27(8):1316-1320.



Saglik Personelinde Davranis Degisikligine YZ Katkisi

G0

&0+

304

90

60 -

304

Anlik Geri Bildirim

* El hijyeni ihmal edildiginde personelin
akilli rozetinde titregim veya isik
sinyali olusur.

* Bu uyarilar aninda duzeltici davranigi

tetikler ve uyum oranlarini artirir.

T 0 -

I5 Gucl (saat/hafta)

Oyunlastirma

Rekabet ve odul sistemleri
motivasyonu artirir.

Departman bazli liderlik tablolar
personel katilimini guglendirir ve ekip
ruhu olusturarak surdurulebilir

davranig degisikligi saglar.

Lhyum E;ra i (%)

I L]
Veri Toplama Hiz {(gun)  HAI Oraminda Azalma (%)

Kisisellestirilmis Egitim

Sistemin tespit ettigi eksikliklere gére
hedeflenmis egitim modulleri sunulur.
Zayif alanlar &zel olarak ele alinir ve
becerilerini

personelin el hijyeni

geligtirmesi saglanir.



Diinya Saghk Orgutu Bulgulari ve YZ'ye Yansimalar

DSO'niin 5 Kritik Endikasyonu Global Yayginlik Oz Degerlendirme

e YZ sistemleri, DSOnin belirledigi 5 <+ DSO verilerine goére vyuksek gelirli « DSOnUn El Hijyeni Oz Degerlendirme
kritik endikasyonu (hasta temasi Ulkelerde %7, dusuk gelirli Ulkelerde Cercevesi ile YZ  sistemlerinin
dncesi/sonrasi, aseptik islemler dncesi, %15 hastane enfeksiyonu goérulur. entegrasyonu  kurumsal ilerlemeyi
vlicut sivilar sonrasi, hasta cevresi ¢ YZ uygulamalan bu farki kapatmaya hizlandirabilir.
sonrasl) izleyebilecek sekilde yardimci olabilir.

programlanir.



Kisisel Koruyucu Ekipman Kullaniminda YZ Destegi

120 =
80 -
40 -
0
Yerinde Gozlemci YZ + Uzaktan Gozlemci Yalnizca YZ
Dogruluk (%) B Duyarlilik (%) B Ozgulluk (%)

« Segal ve ark. (2023) calismasinda, BlueMirror yazilimi ile gelistirilen YZ+Uzaktan Goézlemci sistemi KKE
giyme ve ¢ikarma sureclerinin dogrulugunu degerlendirmede %100 dogruluk saglamistir.

« Sadece YZ sistemi ise hatalarin %67.3'Unu kendi basina tanimlayabilmistir.
Segal R, et al. Infect Control Hosp Epidemiol. 2023 May;44(5):732-735.



KKE Kullaniminda YZ Sistemlerinin Avantaijlari

Surekli Degerlendirme

insan gézlemcilerden farkli olarak, YZ sistemleri 7/24 caligarak her

KKE giyme ve cikarma prosedurinu degerlendirebilir.

Egitim Destegi

Toplanan veriler, kurumsal egitim programlarinin iyilestirilmesi igin

kullanilabilir ve sik yapilan hatalara odaklanilabilir.

Anlik Geri Bildirim

Saglik calisanlari prosedur esnasinda hatalari aninda gérerek

duzeltebilir, bu da enfeksiyon riskini dnemli dl¢tude azaltir.

Uzaktan Erisim

Enfeksiyon kontrol uzmanlari izolasyon alanlarina girmeden uzaktan

degerlendirme yapabilir, bu da uzman kaynaklarini optimize eder.

Segal R, et al. Infect Control Hosp Epidemiol. 2023 May;44(5):732-735.



Riskli Hastalarin Tespitinde YZ: Ana Yaklasimlar

Risk Puanlama Sistemleri

YZ algoritmalari, infeksiyon risk faktoérlerini agirliklandirarak bireysel
risk skorlari olusturur.
Komorbiditeler, girigsimler ve mikrobiyal veriler degerlendirilir.

& Ag Analitigi
Hasta etkilesimleri ve fiziksel yakinhk haritalari ¢ikarilir.
Potansiyel bulas yollart modellenir ve infeksiyon zinciri tahmin edilir.

@ Temporal Veri Analizi

Zamansal kaliplar ve trendler incelenir.
Infeksiyon riskinin arttigi dénemler ve tetikleyici olaylar belirlenir.

Z Biyobelirte¢ Entegrasyonu

Laboratuvar belirtecleri, mikrobiyolojik veriler ve genetik faktorler
analiz edilir.
Kisisellegtirilmis risk profilleri ¢ikarilir.




Makine Ogrenimi ve Hasta Risk Siniflandirmasi

Rastgele Orman
Algoritmasi

Cok sayida karar agaci
kullanarak yuksek
dogrulukta infeksiyon
risk tahmini yapar.
Ozellik 5nemi analizi

risk faktorlerini siralar.

Derin Ogrenme

Zamana bagli
degisiklikleri yakalayan
derin sinir aglari,
kompleks hasta
verilerindeki gizli

iligkileri ortaya cikarir.

Lojistik Regresyon

Demografik ve klinik
degiskenleri kullanarak
infeksiyon olasiligini
hesaplar.
Yorumlanabilir

sonuglar sunar.

K-Means Kimeleme
Kimeleme

Benzer risk faktérlerine
sahip hasta gruplarini
belirler.

Hedefli 6nleme
stratejileri

gelistirilmesini saglar.



Coklu Veri Kaynaklarinin Entegrasyonu

Elektronik Saglik Kayitlar

Hasta gecmisi, ilaclar ve tanilar

Yasamsal Bulgular

Gercek zamanli hasta parametreleri

Laboratuvar Sonugclari

Mikrobiyoloji, biyokimya ve hematoloji

Goruntlileme Verileri

Radyoloji ve diger gérinttleme
modaliteleri

Genetik Veriler

Patojen genomu ve hasta genetik
Szellikleri

YZ sistemleri, farkh veri kaynaklarini entegre ederek butuncul risk degerlendirmesi yapar ve tahmin dogrulugunu artirir.



Antimikrobiyal Direnc Tespiti ve Izleminde YZ

Fenotipik Diren¢ Analizi

YZ ile goéruntu tanima, kualtar
sonuglarini otomatik yorumlar.
Klasik yontemlerden 24-48 saat

daha hizli sonug verir.

Genetik Direnc Belirtecleri

Derin 6grenme modelleri, genom

sekans  verilerinden  direng

genlerini tespit eder.
mekanizmalarini

Yeni direng

kesfeder.

Direng Haritalamasi

YZ algoritmalari, cografi
bélgelere ve saglk kuruluglarina
gore direng paternlerini
haritalandirir.

Yayilimi izler.

Direng Tahmini

Makine

kullanimi ve

68renimi, antibiyotik
direnc  gelisimi
arasindaki iligkiyi modelleyerek

gelecek egilimleri 6ngdrur.



[l[lu

Makine Ogrenmesi ile Antimikrobiyal Direnc Tahmini

Hedef Organizmalar

Caligmalarin %92'sinde gram-negatif bakteriler (P. aeruginosa,
A. baumannii, K. pneumoniae) incelenmistir.

Algoritmalar

Lojistik regresyon (%44), karar agaclari (%42), random forest
(%36) en sik kullanilan yontemlerdir.

Basari Oranlari

AUROC degerleri 0.56 — 0.93 araliginda degismektedir.
En bagaril modeller YBU hastalarinda sepsis tahmini
yapanlardir.

Antibiyotik Onerisi
Calismalarin %22'sinde ML dogrudan antibiyotik segiminde

kullanilmig, idrar yolu infeksiyonlarinda genis spektrumlu
antibiyotik kullaniminda %67 azalma saglanmistir.

D

Prediction of antimicrobial resistance

Demographic data Colonisation with drug-resistant bacteria

Medical history Infection with drug resistant bacteria
Previous antibiotic prescriptions

Machine learning ¢ -
thatiibcea decision support system Patient
Bl « L Jg «

M S

—_—
Clinical data /

Laboratory tests
Clinical metagenomics

) £
) \‘} ’5\-\‘“

»

S 4
S S\‘lt'

Guiding empiric antibiotic therapy

Previous antiblotic suceptibiity testing

Fig. 1. Data inputs to guide antimicrobial resistance prediction in severe infections. Figure 1 was partly generated using Servier Medical Art, provided by Servier,
licensed under a Creative Commons Attribution 3.0 unported license.

Kherabi ve ark. (2024) calismasina gore, makine 6grenmesi antimikrobiyal direng tahmini ve uygun antibiyotik

seciminde umut vaat etmektedir.

Kherabi V, et al. Infect Dis Now. 2024 Apr;54(3):104864.



Ajan Tabanli Modelleme ve C. difficile Infeksiyonu

H-ABM Modeli

Scaria ve ekibi (2023), genel hastane
ajan tabanli modelini 426 yatakl
akademik hastaneye 6zel kogullara
uyarlamigtir.

» Fiziksel yapi ve ajan davraniglari
« Hastaneye 6zgUu parametreler

« 2013-2018 CDl insidans
karsilastirmasi

Dogrulama Metrikleri

Sosyal-cevresel ag yapisi, kolonizasyon
baskisi 6lcutu ile degerlendirilmigtir.

« CDI yuku ile
kolonizasyon/enfeksiyon riski iliskisi
« Risk orani: 1.37 (%95 GA: 1.17-1.59)

« Enfeksiyon kontrol mudahalelerinin
etkinligi

Sonuclar

Model, infeksiyon kontroltine yatirm
yapilan donemde yaklasik %461k bir
CDI insidans dususunu basaryla
ongormustdr.

Hastaneye 6zgl modelleme, infeksiyon
kontrol stratejilerinin etkinligini
degerlendirmede kritik 6neme sahiptir.

Scaria E, et al. PLoS One. 2023 Apr 21;18(4):e0284611.
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b Madeling based methods

Parameter calibration

MeurABM
(Importasyon)

NeurABM
{(Nozokomiyal)

NeurABM (Gelecek)

XGBoost

SIS-ABM

NeurABM: Direncli Organizmalarin Tespiti Icin Yeni

Icin Yeni Bir Hibrit Model

Q Amag

Hastanelerde ¢ok ilaca direngli organizmalarin (MDRO) disaridan
getirilme ve asemptomatik yayilimini daha dogru saptamak

Gelecek hastane enfeksiyonlarini tahmin etmek

@ Veri Kaynaklari
Virjinya Universite Hastanesi yogun bakim Unitesi
Laboratuvar test sonuclar ve gunlik temas aglari

@ Model Bilesenleri
Derin 6grenme: Hastaya 6zel enfeksiyon riski tahmini
ABM: MRSA yayillm dinamigini simule eden SIS-ABM

Entegre egitim: Hem néral ag§ hem de ABM es zamanli olarak "u¢tan uca”
egitildi

Karsilastirilan Yontemler

Naive Bayes, XGBoost, karar agaclari, feedforward neural network
SIS-ABM, SILI-ABM, Autoencoder+KNN, length-of-stay skorlamasi

CuiJ, et al. medRxiv. 2025 Feb 19:2024.07.14.24310393.



NeurABM Modelinin Performans Sonuclari -- _ J "

0.86

Importation AUC-ROC
Digaridan getirilen vakalarin tespitinde en ytksek deger

0.88

Mevcut Enfeksiyon AUC-ROC PREDICTIE
Hastane infeksiyonlarinin tanimlanmasinda Gstin performans

0.92

Gelecek Tahmin AUC-ROC 20670)
Gelecekteki hastane infeksiyonlarinin 6ngéristinde yuksek basgari

38%

Risk Belirleme Orani

llk %20 en riskli hasta test edildiginde gergcek MRSA :y___ ~ ‘ .7’
= Cu

taglyicilarinin saptanma orani et al. medRxiv. 2025 Feb 19:2024.07.14.24310393,
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LiteratUrdeki Diger Uygulamalar

Hastane infeksiyonlari Tahmini Ventilator iliskili Pnémoni

MRSA ve influenza yayilimi analizi Ventilator iligkili pnémoni gelisimi
yapan makine 6grenme sistemleri riskini analiz eden sistemler gercek
gelistirilmistir. hasta verileriyle dogrulanmistir.

Kateter iligkili kan dolagimi ve Uriner
sistem infeksiyonu risklerini
édngdéren modeller mevcuttur.

Asi ve ilag Gelistirme

ESKAPE patojenler icin potansiyel asi antijenlerinin belirlenmesinde yapay
zeka kullanilmistir.

Pseudomonas aeruginosa biyofilm inhibitorlerinin gelistirimesinde yapay
zeka modelleri denenmistir.

ChoYY, et al. BMC Infect Dis. 2024 May 2;24(1):466.

Mgller JK, et al. PLoS One. 2021 Mar 31;16(3):e0248636.
Samadani A, et al. Artif Intell Med. 2023 Dec;146:102715.
Stachel A, et al. Curr Opin Infect Dis. 2021 Aug 1;34(4):333-338.

Nasir S, et al. Vaccine. 2024 Sep 17;42(22):126204.
Carneiro J, et al. ) Comput Aided Mol Des. 2023 Jun;37(5-6):265-278.



Saglhik Bakimi Iliskili Infeksiyonlarda YZ ve MO Uygulamalari

Tani ve Tahmin

@ RT-PCR, rutin kan testleri ve gérinttleme analizleri

HAI Tahmin Modelleri

VAP, CLABSI, sepsis ve septik sok tahmini

Antimikrobiyal Direnc

&)

Direng genleri tahmini ve yeni antibakteriyel molekul kesfi

Mikrobiyom Analizi

Metagenomik verilerden hastalik tahmini

infeksiyon Kontrolii

Erken uyari ve énleme stratejileri

Chen Y, et al. BMC Public Health. 2024 Jul 4;24(1):1780.



Saglik Bakimi Iliskili Infeksiyonlarda YZ ve MO Uygulamalari

Integration of an electronic hand hygiene auditing
system with electronic health records using machine /\ ' ' (

learning to predict hospital-acquired infection in a
healthcare setting

ISpecive olsrvatonal Mudy chre learnrg dponthms, tolanced by
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Cobia, Scorsato, Victor, Frade, Gagliard, Vicira, Generasa Jr., da Monezes, Haoh, Lopes, -
Edmond, Perencavich, Goto, Wey, Marrs. AJIC. Saptamber 2624 GAJICJournal

Cotia ALF, et al. Am J Infect Control. 2025 Jan;53(1):58-64.



Enfeksiyon Kontrol Uygulamalarinda Otomasyon ve Robotik Teknolojiler: Bir derleme

El Hijyeni Uyumu

Giyilebilir sensérler, radyo
frekans teknolojisi ve loT
tabanli sistemler kullanildi

Biovigil, Sanibit,
MediHandTrace gibi
sistemler uyari ve geri
bildirim mekanizmalariyla
el hijyeni uyum oranlarini
arttirmisgtir

Bir derleme

Temizlik ve Dezenfeksiyon Infeksiyon Kiime Tespiti

CLAR ve WHONET-

SaTScan sistemleri,

hastane salginlarini
otomatik olarak

Al + PDCA doéngusu ile
dezenfeksiyonun
standardizasyonu

saglanmigtir

COVID-19 surecinde
robotik temizlik sistemleri
kullaniimistir

kontrol uzmanlarina
uyarilar génderdi

W
LJJL

Piaggio D, et al. Am J Infect Control. 2023 Oct;51(10):1175-1181.

saptayarak infeksiyon

Hava Kalitesi KontrolU

Ameliyathanelerde bulanik

mantik sistemi partikul
sayisi, sicaklik, nem gibi
kriterleri analiz ederek

gercek zamanli risk alarmi

vermektedir

Karsilasilan Zorluklar

Saglik galisanlarinin isteksizligi
Maliyet

Kullanici dostu tasarnm eksikligi



Temizlikte Robotlarin Rolu ve YZ

UV Dezenfeksiyon Robotlari Otonom Yuzey Temizleme Hava Temizleme Sistemleri
Ultraviyole isinlarla patojenlerin DNA Sensorlerle kir seviyesini tespit eder ve Hava kalitesi sensérleriyle mikrobiyal
yapisini bozar. temizlik yogunlugunu ayarlar. yuku blcer.

YZ ile oda haritalama ve optimal i1sIn Hastane planini 6grenerek optimum HEPA filtrasyon ve UV sterilizasyon
acisini belirlenir, personel icin gtvenli rotalar belirler. kombinasyonu kullanir.

mesafe hesaplanir. Insan trafigine gére programini diizenler. Kirlilik paternlerini 6grenerek proaktif

temizlik yapar.



Temizlik Robotlarinda
Yapay Zeka Algoritmalari

SLAM Haritalama
Robot, es zamanli konum belirleme ve haritalama ile hastane ortamini 3D olarak 68renir.
Cevresel degisikliklere dinamik olarak adapte olabilir ve hareketli engelleri taniyabilir.

Gorinti isleme
Kameralar ve sensérler araciligiyla kir ve leke tespiti yapar, kategorize eder.
YUzey turlerine gére optimum temizlik yéntemini belirler ve uygular.

Yol Planlama
Trafik yogunlugu, temizlik aciliyeti ve hasta mahremiyetine gére rota optimize eder.
Tibbi iglemleri bélmeden en verimli dezenfeksiyon yolunu hesaplar.

Adaptif Ogrenme
Her temizlik sonrasi performans degerlendirmesi yaparak stratejilerini iyilestirir.
Spesifik hastane bélimlerine gére temizlik protokollerini 6zellestirir.



Robotik Temizlikte Hasta Guvenligi ve Uyum

Yuz Tanima

Hasta ve personeli ayirt ederek uygun
mesafeyi korur

Akilli Programlama

Hasta yogunluguna gdére ¢aligma saatlerini
planlar

Sesli Bildirim

Dezenfeksiyon baglangicini énceden

duyurur

Radyasyon Guvenligi

UV-C 1s181 insanlar odadayken
otomatik kapatir

Hasta Mahremiyeti

Goruntu islemede hasta verilerini

anonimlestirir



Temizlik Robotlarinin Klinik Etkinligi ve Sinirlamalari

Klinik Basari Ornekleri Onemli Sinirlamalar
Radyoloji Unitelerinde ve ameliyathanelerde kullanim basarisi Bu teknolojinin virUslerin inaktivasyonu icin yeterli
bildirilmistir. olamayabilecegi unutulmamalidir.
«  McGinn C, et al. Am J Infect Control. 2022 Aug;50(8):947- Guncel literatur temizlik robotlarinin tek basgina kullanimini
S5 henlz desteklememektedir.
« Casini B, et al. J Hosp Infect. 2025 Feb;156:72-77  Cresswell K, et al. J Med Internet Res. 2020 Sep
15;22(9):e20896

Standart temizlige kiyasla kontaminasyon oranlarinda anlamli
« Diab-El Schahawi M, et al. Antimicrob Resist Infect Control.

dusUs gozlenmistir.
2021 Feb 12;10(1):33

Gunuamuz verileri robotik temizligin standart manuel temizlige ek olarak kullanilmasina yeterlidir.



YZ Destekli Temizlik Otomasyonlarinin Sonuclari

Olgit

Bakteriyel yuk azalma

Hasta odasi hazrlik
suresi

insan hatasi orani

Yuksek temas
alanlari atlama orani

C. difficile
enfeksiyon orani

Personel maruziyeti

Geleneksel Temizlik

7%50-75

45-60 dakika

%15-25

7%30-40

Baz deger

Yuksek

YZ Destekli Robotik
Temizlik

4.5

16995995}

20-30 dakika

%1-3

%5 altinda l
| B'E'm

T
0/037 azalma MRSA C. difficile VRE Acinetobacter

Geleneksel Temizlik B YZ Destekli Robotik Temizlik

Minimal



Enfeksiyon Surveyansinda
YZ Temelli Otomasyon

Otomatik Vaka Tespiti

Dogal dil igsleme ile
hasta kayitlarini
tarayarak potansiyel
enfeksiyonlari tespit
eder

Manuel incelemeden
22 kat hizhdir

Otomatik Raporlama

Ulusal ve uluslararasi
standartlara uygun
raporlari otomatik
olugturur

insan hatalarini %98 azaltir

Kimelenme Analizi

Zamansal ve mekansal
oruntuleri analiz
ederek salgin
potansiyelini 6ngorar

Rasgele dagilimdan
sapmalari belirler

Patojen izleme

Mikrobiyoloji
sonuglarini gergek
zamanl analiz ederek
yeni veya direncli
patojenleri izler

Erken uyari saglar



Makine Ogrenmesi ile Akilli Stirveyans

be

I

Veri Toplama
Coklu sistemlerden otomatik veri entegrasyonu

Elektronik saglik kayitlari, laboratuvar ve eczane verilerinin birlestirilmesi |

Analiz
Temel oran belirleyerek anormal degerleri tespit etme

Makine 68renmesi algoritmalari ile patern tanima

Alarm
Infeksiyon egik degerlerini agan durumlar icin bildirim

Aciliyet seviyesine gére dnceliklendirme

Tahmin
Gelecek trendi 6ngoérerek proaktif midahale imkani

Risk faktoérlerini agirliklandirarak kisisellestirilmis tahminler yapma




Gercek Kohort Verileriyle Denenen
YZ ile SBII Tespitinde Yuksek Hassasiyet

90.27% 88.57%

AUROC Degeri Duyarlilik

Cok katmanli algilayici sinir a8l modelinin basari orani Gergek infeksiyon vakalarini yakalama orani

78.86% 93.47%

Ozgiilliik Solunum Yolu AUROC

infeksiyon olmayan vakalari dogru tanimlama orani En yUksek basgari solunum yolu infeksiyonlarinda elde edildi

* YZ algoritmasi, saglk bakimi iligkili infeksiyonlarin buytk ¢cogunlugunu basariyla tespit ederek zaman
kazandirabilir, hastane genelinde dogru ve etkili izlemeyi tesvik edebilir.

Dos Santos RP, et al. Infect Prev Pract. 2021 Jul 31;3(3):100167.



YZ Modellerinin Strveyansa Katkisi

Yapay Zeka Modellerinin Avantajlari ChatGPT ve Mixtral Modelleri

HAI strveyansini gelistirme, gorevleri Acik ve net yénlendirmeler verildiginde
kolaylastirma potansiyeli tUm senaryolarda dogru tespit

Saglk personelinin hasta odakli Belirsiz yonlendirmelerde tekrarlanan
caligmalara daha fazla zaman ayirabilmesi testlerde zaman zaman hatali sonugclar
CLABSI ve CAUTI gibi enfeksiyonlarin Arap rakamli tarih bigimleri, kisaltmalar ve
dogru tespit edilmesi 6zel karakterlerde zorluklar

Gerekli lyilestirmeler
Kullanici egitiminin 6nemi
YZ modellerinin surekli olarak iyilestirilmesi

Insan denetiminin gerekliligi ve kontrolli kullanim

Wiemken TL, Carrico RM. Am J Infect Control. 2024 Jun;52(6):625-629.
Arzilli G, et al. Antibiotics (Basel). 2024 Jan 13;13(1):77.




Hastane ve Toplum Verilerinin Merkezi Entegrasyonu

Bulut Tabanl Veri Depolama Veri Standardizasyonu Butlnlesik Analitik
Depolama ——

Hastane ve toplum verilerini

BUyuk veri hacimlerini guvenli FHIR, HL7 gibi standartlar birlestirerek kapsamli enfeksiyon
sekilde depolayan élgeklenebilir « kullanilarak farkh sistemlerden egilimlerini ortaya cikarir. Toplum-

altyapilar. KVKK ve HIPAA uykmm; gelen veriler birlestirilir. Anlamli hastane gecislerini. tespit eder.

e . 58 - s o R,
guvenlik protokolleri ile korunur. “«_  veri paylasimi saglanur.



YZ ile Salgin Simulasyon ve Egilim Tahmini

Sayisal Modelleme

YZ, SEIR modelleri gibi
epidemiyolojik modelleri
geligtirir. Parametre
optimizasyonu yaparak tahmin
dogrulugunu artirr.

Ajan Tabanli Simulasyonlar

Her bireyi ayri bir ajan olarak
modelleyerek karmasgik insan
davraniglarini ve bulas
dinamiklerini simule eder.

Cografi Bilgi Sistemleri

Mekansal analiz yaparak risk
bélgelerini belirler. Hastane
kaynaklarinin optimal dagitimini
planlar.



Kisisellestirilmis icerik

YZ, hastalarin risk profiline gére
6zellestirilmis infeksiyon énleme
bilgileri sunar.

Anlasilir ve etkili bilgiler verir.

Etkilesimli Chatbotlar

Hastalarin infeksiyon riskleri ve
korunma yontemileri
konusundaki sorularini aninda
yanitlar.

7/24 bilgi erisimi saglar.

Hasta ve Toplumda Farkindaligi
Artirmada YZ

Mobil Uygulamalar

El hijyeni, agilama ve antibiyotik
kullanimi konusunda hatirlatmalar
ve egitim icerikleri sunar.
Davranig degisikligini tesvik eder.



YZ ile Veri Gizliligi ve Etik Sorunlar

Veri Guvenligi ve Gizlilik Algoritmik Yanlilik

YZ sistemlerinin kullandigi hasta YZ sistemlerinin adil ve tarafsiz
verilerinin korunmasi kritik 6neme sonuclar retmesi gereklidir.
sahiptir.

« Egitim veri setlerinin ¢esitliligi

* KVKK ve uluslararasi « Yanlilik denetimi mekanizmalari

dizenlemelere uyum )
4 « SQeffaf algoritmalar ve
« Veri anonimlegtirme ve sifreleme aciklanabilirlik

« Erigim kontrolt ve izleme sistemleri

Sorumluluk ve Hesap Verebilirlik

YZ sistemlerinin kararlarindan kimin sorumlu oldugu belirlenmelidir.
« Klinisyen-YZ is birligi modelleri

* Yasal sorumluluk ¢erceveleri

« Hata izleme ve dlzeltme mekanizmalari



YZ Uygulamalarinda Kulturel ve

Davranissal Engeller

Guven Eksikligi

Klinisyenlerin YZ énerilerine sUpheyle yaklagmasi

Yerlesik Aliskanliklar

Mevcut is akiglari ve rutinlere baglilik

Teknoloji Korkusu

Yeni sistemleri kullanma konusunda ¢ekinceler

Hiyerarsik Yapilar

Geleneksel karar verme otoritesini koruma egilimi



YZ'nin Sinirlari ve Yanilma Olasiliklari

Kara Kutu Problemi

Karmasik algoritmalarin kararlarini
aciklamada zorluk

Genelleme Sinirlari

Egitildigi veri setinin disindaki durumlarda

guvenilirlik azahr
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Baglam Anlama Zorlugu

Klinik nGlanslar ve 6zel durumlari kavramada
yetersizlik

Guncelleme Gerekliligi

Guncel olmayan algoritmalar yeni
patojenlere uyum saglayamaz

Veri Kalitesi Sorunlari

Eksik veya yanlis veriler hatali sonuclara yol
acar



Turkiye'den lyi Uygulama ve Pilot
Projeler

Proje Adi Kurum Odak Alani Sonuclar
AkilhHijyen Giresun Devlet El hijyeni Uyum oraninda
Hastanesi otomasyonu %81 artig
EnfekTakip Ankara Sehir Cerrahi alan Enfeksiyon
Hastanesi enfeksiyonu oraninda %34
tahmini azalma
AntibiyoGram izmir Tip Akilci antibiyotik Antibiyotik
Fakulltesi kullanimi maliyetlerinde

%22 tasarruf

MikroBIT Ulusal Direng paterni Bildirim
Mikrobiyoloji izleme suresinde %65

Referans Lab. azalma




Basariya Ulasmak Icin Stratejik
Oneriler

Gerekli Altyapi Yatirimlari

Guclu IT sistemleri, veri depolama ve isleme kapasitesi, baglanti altyapisi
kurulmalidir. Dzenli bakim ve gincellemeler planlanmaldir.

Multidisipliner Egitim

Saglik personeli icin temel YZ okuryazarlig, teknoloji ekibi icin klinik streg
bilgisi egitimleri verilmelidir. Strekli 6grenme kultara yerlestirilmelidir.

Kademeli Uygulama

Kaguk pilot projelerle baglayip, kanitlanmis ¢éztmlerin agamali olarak

genisletilmesi énerilir. Erken basarilar motivasyonu artirir.

Suardurulebilirlik Plani

Uzun vadeli finansman, duzenli giincellemeler ve genigletme stratejileri
gelistirilmelidir. Maliyet etkinlik analizleri yapilmalidir.



YZ Destekli Infeksiyon Kontroliinde Multidisipliner Is
Birligi

Teknik Ekip
Klinik Uzmanlar Veri bilimciler, yazilm muhendisleri, YZ
infeksiyon hastaliklari uzmanlari, A uzmanlari
mikrobiyologlar, epidemiyologlar 0]
D

Son Kullanicilar

3 Hemsireler, klinik personel, destek
hizmetleri galisanlari
Politika Yapicilar -
Saglik bakanhgi temsilcileri, diizenleyici an Yonetim
kurum yetkilileri Hastane yéneticileri, kalite direktérleri, risk

yoneticileri



Infeksiyon Kontroliinde
Yapay Zeka

_Dr. Ezgi Gulten
. Ankara Universitesi Tip Fakultesi
Infeksiyon Hastaliklari ve Klinik Mikrobiyoloji Anabilim Dali
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